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Karl Grohe - Kurze Vorstellung

e Beruf

* P. Grohe GmbH - Teil der Geschaftsfihrung
(seit Gber 10 Jahren)

e PVH FUTURE LAB — Co-Founder und Verantwortlich fur die interne
Software-Entwicklung

* Ausbildung
e Studium Betriebswirtschaftslehre + Master in General Management

* Jahrzehntelange Erfahrung im Bereich IT und mehrere Zertifikate im
Bereich Machine Learning und Software-Entwicklung



PVH FUTURE LAB | Entstehung

“Area -
480
Oakland
San Francisco
Alameda
@
280 4
Daly City
(o1}
2504
Pacifica CgD
(92)
San Mateo
@) Bair Island
El.Granada @ @
2 &
Half @

Moon Bay

€

Lobitos

Niahla

FEATINET




PVH FUTURE LAB | Tel Aviv - September 2019
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Daten beschaffen




1. Daten beschaffen

Datenquellen: |intern | extern

Touchpoints: | Theke | Innendienst | | Aullendienst || Onlineshop | loT

Datenformate: Datenbank | Dateien (csv, xmL,...) | Webservices (api)
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Daten beschaffen




Daten beschaffen

Daten transformieren




Daten beschaffen

Daten transformieren

Daten speichem

ik



Data Warehouse

* Vorteile:
* Hohe Datenqualitat
* Einfacher und schneller Zugriff
* Verbessert Entscheidungsprozesse

e Automatische Archivierung

* Infrastruktur planen:
DB (SQL vs NoSQL)
* Cloud vs. On-Premise

e Datensicherheit

e Schnittstellen



Daten beschaffen

Daten transformieren

Daten speichem




Daten beschaffen

Daten transformieren

Daten speichem

mit Daten arbeiten







1. Descriptive Analytics

Klassische Dashboards 0 0000000000000
wie z. B. Umsatz, usw.

Vergangenheitsorientiert °

Eignet sich um [ ]
(Optimierungs-)
Potentiale zu erkennen

BIG DATA
ANALYTICS

3. Predictive Analytics

Hier werden Prognosen
erstellt (z. B. Trends)

2. Diagnostic Analytics

Ausgehend von einem Problem
versucht man die Ursache zu finden.
(Bsp. Umsatzriickgang)

4. Prescriptive Analytics

Hier werden Losungen fir ein
bestimmtes Problem generiert.
Meistens in Verwendung mit ML.
(z. B. Preise filr Fluge)



Daten beschaffen

Daten transformieren

Daten speichem

Mit Daten arbeiten
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Begriffe

Artificial
Intelligence

Machine
Learning

Deep
Learning




MACHINE
LEARNING

SUPERVISED

LEARNING

UNSUPERVISED
LEARNING

REINFORCMENT
LEARNING




Klassische Programmierung
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Supervised Machine Learning (TRAINING)
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Supervised learning - Regression

rows columns
205 25
m-of-  engine-  fuel-
nders  size system
-|I|l.._ - ||I--_
ur 130 mpfi
ur 130 mpfi
152 mpfi
ur 109 mpfi
3 136 mpfi
2 136 mpfi
= 136 mpfi
3 136 mpfi
e 131 mpfi
B 131 mpfi

Automobile Price Prediction

COMmpression-
ratio

10
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85
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m
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160

peak-
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5000

5000

5000

5500
5500
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5500
5500

city-
mpg

21

21

highway-
mpg

27
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22
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price Scored Labels
|

13495 13494462537
16500 13494.462537
16500 13041.745826
13950 12914.128947
17450 13203.087822
15250 12622.949428
17710 18828.943715
18920 17993.458434
23875  20664.642971
1] 10926.848505




Neuronale
Netze
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Ein einfaches Neuronales Netzwerk

Anzahl Zylinder

Gewicht in kg

2 1 1 1
ai ) = 9(W1(1) * Xq + Wz(l) * Xo + W3§1) * X3)



Neuronales Netz

Zur Erkennung von Druckbuchstaben. Die
Farben der Verbindungen stellen das
Gewicht, die der Neuronen deren
Schwellenwert dar.

http://scs.ryerson.ca/~aharley/vis/conv/



http://scs.ryerson.ca/~aharley/vis/conv/

Neuronales Netz
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ML-Modelle in bestehende Prozesse integrieren

Anfrage

v

(Bsp: Kundennummer) QQ

ML-Modell

)
=
-
)
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)
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Ergebnis

A

(Bsp: Produktvorschlage)

Dateien zum Trainieren vom Modell

________________________________________________________________________________

(Bsp. CSV-Dateien)
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Frageﬂ / Karl Grohe
karl.grohe@pvhfuturelab.com

An me rku N ge N m www.linkedin.com/in/karl-grohe
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